
Normalisation lexicale de contenus générés par 
les utilisateurs sur les réseaux sociaux

Lydia Nishimwe 
ALMAnaCH, Inria Paris 

lydia.nishimwe@inria.fr

6 juin 2023

mailto:lydia.nishimwe@inria.fr


• Soumission : RECITAL 2023

• 2ème année de thèse 
• Sujet : Traduction automatique 

neuronale robuste
• Encadrants : Rachel Bawden et 

Benoît Sagot
• Financement : PRAIRIE
• Équipe ALMAnaCH, Inria Paris
• Sorbonne Université

06/06/2023 Lydia Nishimwe (ALMAnaCH, Inria) - RECITAL 2023 2



06/06/2023 Lydia Nishimwe (ALMAnaCH, Inria) - RECITAL 2023 3

1. Une relation amour-haine : le TAL et 
les Contenus Générés par les Utilisateurs



Les Contenus Générés par les Utilisateurs (CGU)
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demain c’est l’ete

je suis oqp je sé

tous mes examen son normaux

a 2m1

nimpc a dire

atu compris ? lamour

mdr N. U. L.stp

superrrr !!!!

!d10t

😍<3 J

burkiniliker

Cette fête a l'air fun, let's go ! 

Phénomènes ergographiques

Phénomènes transversaux

Marques d’expressivité

Influence de langues étrangères

(Seddah et al., 2012)
(Sanguinetti et al., 2020)



L'impact négatif de CGU sur le TAL
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https://huggingface.co/sentence-transformers/all-MiniLM-L6-v2

Similarité sémantique Traduction anglais-français

https://huggingface.co/spaces/Iker/Translate-100-languages

Exemple (Modèles HuggingFace)

https://huggingface.co/sentence-transformers/all-MiniLM-L6-v2
https://huggingface.co/spaces/Iker/Translate-100-languages
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2. La normalisation lexicale : 
le chevalier blanc ?



Méthodes (cf. état de l’art de l’article)
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1. Adaptation des modèles de TAL aux données CGU (ex. BERTweet)

2. Normalisation lexicale des données CGU en amont des modèles de TAL

see you 2morrow see you 2morrow see you 

morrow
2morrow
2 morrow
tomorrow
two morrow

see you tomorrow

Traduction

Détection :
• classifieur
• modèle de langue

Génération et sélection de candidats :
• lexique  règles
• distance lexicale modèle de langue
• similarité phonétique



Évaluation (van der Goot, 2019)

Métriques Limites

• Métriques trop complexes
• Métriques trop difficiles à interpréter
• Différentes méthodes ↔ différentes 

métriques ↔ différentes données
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• WER (Word Error Rate)
• SER (Sentence Error Rate)
• Taux de couverture (Coverage)
• Exactitude et précision sur les mots 

hors-vocabulaire (OOV)
• Exactitude, précision, rappel, F1
• BLEU (métrique de traduction)
• ERR (Error Reduction Rate)
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3. La normalisation lexicale : 
     une tâche difficile



Étude expérimentale préliminaire
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Données 
LexNorm2015

Modèles
Pré-entraînés



modèle de langue distance d’édition

Modèle : détecteur-correcteur
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Détection

Masquage

Correction



Analyse qualitative : BERT vs. BERTweet

06/06/2023 Lydia Nishimwe (ALMAnaCH, Inria) - RECITAL 2023 12
Correcteur BERT Correcteur BERTweet

Détecteur BERT affiné 



Analyse quantitative
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BLEU COMET

Détecteur : exactitude 97,82%, précision 90,14%, rappel  86,41%,  F-mesure 88,24 %



Perspectives

Conclusion
1. Problématique : 

les modèles de TAL ont du mal avec 
les CGU non standards

2. Solution (?) : 
la normalisation lexicale en amont 

des modèles de TAL
3. Mais… 

c’est une tâche difficile à réaliser et à 
évaluer !

Amélioration du modèle
• Stratégies de masquage plus larges 

(whole-word/span masking)
• Module de similarité phonétique
• Normalisation autorégressive

• Apprendre la valeur optimale de 𝛼
…
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Évaluation
Métrique BLEU + COMET ?
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Merci ! 
Questions ?
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Annexes
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ChatGPT



Tâches connexes

• Traduction
• Normalisation phonétique
• Correction post-OCR et post-ASR
• Correction d’erreurs grammaticales
• Normalisation de variantes linguistiques
• Dialectales
• Historiques

• Simplification de textes
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Données LexNorm 2015
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'input':[ 'Jst', 'read', 'a', 'tweet', 'lol', 'and', 'l', 'o', 'v', 'e', 'it' ], 
'output': [ 'just', 'read', 'a', 'tweet', 'laughing out loud', 'and', 'love', '', '', '', 'it' ]



Métriques d’évaluation (van der Goot, 2019)

• True negative (TN) = Annotators did not normalize, system did not 
normalize
• False positive (FP) = Annotators did not normalize, system normalized 
• False negative (FN) = Annotators normalized, but system did not find 

the correct normalization. This could be because it kept the original 
word, or proposed a wrong candidate. 
• True positive (TP) = Annotators normalized, systems normalized 

correctly
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Analyse qualitative : BERT vs. BERTweet
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BERT

BERTweet



Analyse qualitative : BERT vs. BERTweet
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BERT BERTweet
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BERT

ROBERTA

BERTWEET

TWITTER
ROBERTA
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BERT

ROBERTA

BERTWEET

TWITTER
ROBERTA
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EXACTITUDE

RAPPEL

PRECISION

F-MESURE


